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Al TECHNICAL LEAD

Apasionado de los datos, la
Inteligencia Artifical y las redes
neuronales. No habria
sobrevivido al Titanic. Coffee
please!

@ericmcmcl

Al SOFTWARE DEV

Orfebre del software. Yo
tampoco hubiera sobrevivido.
Ademas, no puedo
comprarme una casa en
California.

@ikeinyyo
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2. Politweets Al

Natural Language Processing
Information Retrieval

3. The solution



Politweets
The Idea



plain -
concepts

Politweets — The Idea

* De |a desinformacion a la sobreinformacion
Al for good

» Proyecto real end2end
Al for show
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Politweets — The Idea

» Saber que piensan los politicos de un tema a
través de sus tweets.

» Poder comparar facilmente distintas
opiniones

- Perfecto para:
« Aprender los fundamentos de NLP
« Aprender algunas técnicas de IR
« Plantear un Proyecto “vivo”
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Politweets — The Idea

Extraccion de datos Entrenamiento del modelo Despliegue del modelo

databricks
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NLP

Word to vector

blue
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ﬁ

good
poor
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NLP

Word to vector

vector_of(“king”) — vector_of(“men”) + vector_of(“woman”)

vector_of(“queen”)
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NLP

Redes Neuronales Simples

Formas de leer o aprender
- C-BOW
« Skip-Gram

fastText PYTSRCH
@ GENSIM 1

topic modelling for humans
TensorFlow

‘ output ‘

| hidden |

Lo J =] o [Eva] o]

Figure 1: Model architecture of fastText for a sentence with
N ngram features x1,...,xn. The features are embedded and
averaged to form the hidden variable.

Input layer

Cutput laver
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Word to vector

from gensim.models import Word2Vec

model = Word2Vec(mytexts)
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Palabras mas préximas a Economia
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Preprocessing

Facilitar la vida al modelo

Segun la tarea aplicaremos un preprocesado u otro

Técnicas de preprocesado
+ Tokenize
Standarize
Punkt
Stop Words
Lemmatization
Stemming

spaCy
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Preprocessing

'‘HEMOS RECIBIDO PETICIONES DE CLIENTES QUE NOS PIDEN PANTALONES ANCHOS CON ATADURAS EN
TOBILLO.UN SALUDO .JAVIER .CABALLERO

'hemos recibido peticiones de clientes que nos piden pantalones anchos con ataduras en tobillo un saludo javier
caballero’

'recibido peticiones clientes piden pantalones anchos ataduras tobillo saludo javier caballero’

'recib peticion client pid pantalon anchos atadur tobill salud javi caballer
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Palabras mas préoximas a Economia

debemos

espana
compromiso
lucha
europa
pais
gracias
politica
mundo

hoy

sanchez
espana
espanoles
gobierno
apoyo

PP
empleo
s

ser
debe

hacer
sanchez
espanoles
apoyo
espanaviva
porespana
miedo
sabado
progre
fronteras

sanchez

S
espanoles
ciudadanos
mundo
familias
gran

hacer
apoyo

ley

ke

R~

hacer
espana

S

pais
familias
gente
politicas
derechos
politica
ser
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Hiperparametros

*  Vector size

* N-grams

*  Window size

*  Min count/ Max vocab/ Max count

*  Pardmetros de la red neuronal:

. Epochs, Learning Rate, Decay...
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Palabras mas préoximas a Economia

economico
enfriamiento
prestigiar
ecosistema
incompatible
mode lo
vertebrador
impulsando

climateemergency

creciendo

desaceleraciodn
industrial
laboral

crear
internacionales
gestionar
vuelve

reforma

déficit

banco

provocando
Seguro
cristianas
gastos
polonia
dificil
quién
atentado
impuestos
debemos

podemizar
planea
sablazos
gasto
sablazo
déficit
conductores
podemizacién
cartera
consejeria

k4
pagan
impuestos
consumo
cuidados
economica
riCcos
solidaria
justo
climatica
permitira
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Modelos pre-entrenados

* Modelos pre-entrenados como base y reentrenar sobre mi vocabulario especifico
+ Permite al modelo entender perfectamente el idioma y especializarse en una tarea

« Tamanos estandar de embeddings: 100 y 300 sobre todo

[ . Google News

. A WIKIPEDIA
The Free Encyclopedia
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Palabras mas préoximas a Economia

economica
economico
comercio
politica
globalizacién
desempleo
economicos
sostenible
industria
gobernabilidad

economica

economico
agricultura
ganaderia
competitividad
comercio
politica
recesion
econdomicos

pib

politica
industria
politicas
impuestos
democracia
gobierno
socialismo
presupuestos
inmigracion
agricultores

economica

econémico
comercio
politica
productiva
cultura
turismo
politicas
educacion
liberalismo

k4
econdémica
econdmico
politica
recesion
neoliberalismo
econdmicos
cultura
bienestar
politicas
educacion
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De vectores de palabras a aplicaciones del
mundo real

al

* ;. Qué tenemos ahora?

« ¢.Cuales son las aplicaciones de esto en el mundo real? l,os lADRlllos |
=
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Information Retrieval

* Encontrar el documento mas cercano a una query de entre una pila de

documentos.
= Queremos
aumentar las
— pensiones
mas bajas....

« Distintos algoritmos un objetivo: Calcular un vector que represente un
documento

uery )
pensiones

* Aprendizaje no supervisado

« .Como saber si esta funcionando bien?



consulta

Transformacion y tokenizacion

Expansion consulta

l- ————————————————————————————————————————————————————————————————

| Word Embedding

|
I
1
:—r e - 4 :
:Wurdl"fe: Glove Doc2Vec  FastText |

: I

r . -
Modelo de Recuperacion

I
I
: Word Mover’s distance
I

Evaluacion

_—_—
Gold resultado
standard
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TFIDF

Matriz de documentos x términos

Basado en coincidencia exacta de términos

Muy Bueno con vocabulario especifico

Sufre con consultas mas complejas

TFIDF

For a term i in document j:

wl,j—t'f.l,-,XlOg"g )
L
r,f‘ = number of occurrences of { in

df = number of documents containing i

N = total number of documents

littl | hous | prairi [ mari | lamb |silenc) twinkl| star
‘Little House on the Prairie” 1 1 0 0 0 0 0
“Mary had a Little Lamb” 1 0 0 1 1 0 0 0
“The Silence of the Lambs” 0 0 0 0 1 1 0 0
Twinkle Twinkle Little Star” 1 0 0 0

Document-Term Matrix
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TFIDF

In [21]: sentence = "The oldest human fossil 1s the skull discovered in the Cave of Aroeira in Almonda."

TfidfVec = TfidfVectorizer()
tfidf = TfidfVec.fit transform([sentence])

cols = TfidfVec.get feature names()
matrix = tfidf.todense
pd.DataFrame(matrix,columns = cols,index=["Tf-Idf"])

Out[21]:
almonda aroeira cave discovered fossil human in is of oldest shull the

Tf-ldf 0.208514 0.208514 0.208514 0.208514 0.208514 0.208514 0417029 0.208514 0.208514 0.208514 0.208514 0.625543
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TFIDF

- Consulta: “Donald Trump elecciones EEUU”

j Pablo Iglesias & 4 A Albert Ri
"@ ©Pablo lesias S Follow )~ e @m;rt_ﬁiﬁiﬂ o Follow
#: Esta semana en @Fort_Apache_ hemos No encontré un Mc Donald’s y tuve que ir a

hablado de las préoximas elecciones
legislativas en EEUU, en las que Donald
Trump se juega mucho. En la mesa:
@ManoloMonereo, @AlbiacLola,
@SanchezCedillo, @Marga_Ferre, Augusto
Zamora y @Jorge Tamames.

comer unos espetos y unos boquerones a
Pedregalejo & .
iViva Malaga !
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TFIDF

e Consulta: “Ley de Reforestacion”

E‘ 9 y ‘:@ Pablo Iglesias & (" Follow :} y

1 @sanchezcastejon @Pablo_lglesias N\

Se cumplen 12 anos de la aprobacion de la  Cambiar la ley no es suficiente, queremos
Ley de Igualdad por un gobierno socialista. que las familias recuperen su dinero.
Una ley que nos hizo mejores y que nos 4 #YoVoy 10N
sigue impulsando cada dia hacia la
real entre hombres y mujeres.

Gracias a quienes la hicieron posible. ,
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Semantic - WMD

* Parte de una matriz de Word Embeddings como D),  |Obamal|speaks|to the[medialin|Illinois.
la que hemos visto antes
@10? _nm&+ nz-\l + nm& + nm\
« Busca la menor distancia para pasar de una Dy The President greets the press in Chicago.

oracion a otra calculando las distancias entre sus
palabras. 63 =049 || +0.42 +0.44 + 0.28

Dy Theband|gave|a|concert|in|Japan.

* Problema de transporte
D)y The President greets the press in Chicago.

« Matematicamente este problema de 113'-" W /j
Dy

optimizacion es bastante costoso, ya que
ademas penaliza la diferencia de longitud entre Obamajspeaks|in|Ilinois.

documentos
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Semantic - WCD

+ Parte de una matriz de Word Embeddings y de

un TE-IDF con el Mismo vocabulario [ Jw [ [w [ | dimi | dim2 | dim3 | dima | dims | dime

Docl W1

Doc2 x W2

+ Simplificacion de WMD Doc3 W3

* Calculamos la media de los Word Embeddings
de las palabras ponderados por su Tfldf

* Mucho menor coste computacional

W1

W2

W3
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WCD

e Consulta: “Ley de Reforestacion”

S

2 Pedro Sanchez @ '@ Pablo Iglesias @ - ~
: g . ollow |
@Pablo_lglesias_ - ,»’

] @sanchezcastejon
Gestionar de manera responsable nuestro Para afrontar el cambio climatico contamos
patrimonio comun, el agua, los suelos y la con nuestro Plan Horizonte Verde para dar
biodiversidad, es ineludible. La Ley de un impulso a las energias renovables y
Cambio Climatico y Transiciéon Energética frenar las emisiones contaminantes,
dotara de certidumbre a actores publicos y apoyado por una empresa publica de
privados en los proximos anos. energia que garantice la transicion
ecologica. Se puede. farodevigo.es/sociedad

[2019/ ...
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Politweets - It “s alive!

- Mmmmmmmm... vale no funcionaria




plan .,
concepts

Politweets - It “s alive!

« Aver vamos a pensar ;Qué espera mi cliente?
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Politweets - It “s alive!

* Ysi... cLoautomatizoy creo un trigger en
funcion de sus necesidades?
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Politweets — The Solution

Entrenamiento Produccidn

Obtencién de Entrenamiento del Despliegue del Almacenamiento
Tweets modelo y centroides modelo en AKS
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https://github.com/madaidays/politweets-workshop



https://github.com/madaidays/politweets-workshop
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Thank you

www.plainconcepts.com



